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Suuniste eesmark

Euroopa  Parlamendi ja  nBukogu  maéaarus  (EL) 2024/1689  (edaspidi
,tehisintellektimazrus)!  joustus 1. augustil 2024. Tehisintellektimadrusega on
kehtestatud Ghtlustatud Gigusnormid tehisintellekti arendamise, turule laskmise,
kasutusele votmise ja kasutamise kohta liidus?. Selle eesmirk on edendada tehisintellekti
valdkonna innovatsiooni ja tehisintellekti kasutusele votmist, tagades samal ajal tervise,
ohutuse ja pohidiguste, sealhulgas demokraatia ja Gigusriigi pohimotte kdrgetasemelise
kaitse liidus.

Tehisintellektimaarust ei kohaldata mitte kdigi stisteemide, vaid ainult nende susteemide
suhtes, mis vastavad nimetatud mé&&aruse artikli3 punktisl esitatud
tehisintellektististeemi madratlusele. Seega on tehisintellektim&aruse kohaldamisala
madistmiseks oluline l1&htuda tehisintellektististeemi maératlusest.

Tehisintellektimaaruse artikli 96 I6ike 1 punktis f on ndutud, et komisjon tootaks valja
suunised artikli 3 punktis 1 satestatud tehisintellektististeemi maaratluse kohaldamiseks.
Nende suuniste avaldamisel on komisjoni eesmark abistada pakkujaid ja muid
asjakohaseid isikuid, sealhulgas turu ja institutsioonilisi sidusriihmi, et nad saaksid teha
kindlaks, kas susteem kujutab endast tehisintellektististeemi selle maéruse tdhenduses,
hdlbustades seeldbi tehisintellekti kasitleva maaruse téhusat kohaldamist ja jéustamist.

Tehisintellektististeemi madaratlust hakati koos tehisintellektimaaruse | ja 1l peatuki
muude satetega, eelkBige artikliga5 tehisintellekti keelatud kasutusviiside kohta,
kohaldama 2. veebruaril 2025%. Kuna tehisintellektisiisteemi maaratlus on
tehisintellektimaaruse kohaldamisala, sealhulgas keelatud kasutusviiside mdistmise
jaoks otsustava téhtsusega, vOetakse kéesolevad suunised vastu paralleelselt komisjoni
suunistega tehisintellekti keelatud kasutusviiside kohta.

Ké&esolevate suunistes voetakse arvesse sidusrihmadega ning Euroopa tehisintellekti
ndukojaga peetud konsultatsioonide tulemusi.

Arvestades tehisintellektististeemide mitmekesisust, ei ole nendes suunistes voimalik
esitada ammendavat loetelu kdigist potentsiaalsetest tehisintellektististeemidest. See on
kooskdlas  tehisintellektimadruse  pOhjendusega 12,  kus  selgitatakse, et
tehisintellektisiisteemi moiste tuleks selgelt méératleda, ,,voimaldades samal ajal
paindlikkust, et votta arvesse tehnoloogia kiiret arengut selles valdkonnas®.
Tehisintellektististeemi maaratlust ei peaks kohaldama automaatselt; iga stisteemi tuleks
hinnata selle konkreetsete omaduste jargi.

Kd&esolevad suunised ei ole siduvad. Tehisintellektima&ruse autoriteetse tdlgenduse voib
I6ppkokkuvottes anda ainult Euroopa Liidu Kohus.

1 Médrus (EL) 2024/1689.
2 Tehisintellektimaaruse artikkel 1.
3 Artikli 113 kolmanda I8igu punkt a.
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Tehisintellektisisteemi maaratluse peamised elemendid ja eesmérk

Tehisintellektimaaruse artikli 3 punktis1 on tehisintellektisisteem mdaéaratletud
jargmiselt:

..»tehisintellektisiisteem* — masinpdhine suisteem, mis on projekteeritud té6tama erineval
autonoomsuse tasemel ning mis vib pérast juurutamist olla kohanemisvdimeline ja mis
saadud sisendist otseste vOi kaudsete eesmarkide saavutamiseks jareldab, kuidas
genereerida valjundeid, nditeks prognoose, sisu, soovitusi vOi otsuseid, mis vdivad
mdojutada fulsilist voi virtuaalset keskkonda;*.

See maéératlus hdlmab seitset peamist elementi: 1) masinpdhine susteem, 2) mis on
projekteeritud tootama erineval autonoomsuse tasemel, 3) mis v@ib parast juurutamist
olla kohanemisvdimeline, 4) ning mis otseste vdi kaudsete eesmarkide saavutamiseks
5) jareldab saadud sisendist, kuidas genereerida valjundeid, 6) naiteks prognoose, sisu,
soovitusi voi otsuseid, 7) mis vdivad mojutada fldsilist voi virtuaalset keskkonda.

Tehisintellektistusteemi maaratluses on vdetud aluseks elutsiklil pdhinev vaatenurk, mis
hdlmab kaht pGhietappi: ststeemi juurutamisele eelnev ehk selle loomise etapp ning
stisteemi juurutamisele jargnev ehk selle kasutamise etapp®. Maaratluses vilja toodud
seitse elementi ei pea selle elutsukli mdlema etapi jooksul pidevalt olemas olema. Selle
asemel nenditakse selles madratluses, et konkreetsed elemendid vdivad ilmneda thes
etapis, kuid ei pruugi eksisteerida mdlemas etapis. Selline tehisintellektististeemi
madratlemise viis kajastab tehisintellektisusteemide keerukust ja mitmekiilgsust ning
tagab, et méaratlus on kooskdlas tehisintellektiméaruse eesmarkidega, hélmates suurt
hulka erinevaid tehisintellektististeeme.

Masinpdhine suisteem

Moiste ,,masinpohine viitab asjaolule, et tehisintellektisisteemid ttotatakse valja
masinatega ja kasutavad oma t6oks masinaid. Moiste ,,masin‘ hdlmab nii riistvara- Kui
ka tarkvarakomponente, mis vdimaldavad tehisintellektislisteemi toimimist.
Riistvarakomponendid viitavad masina fudsilistele elementidele, nagu protsessorid,
mélu, maluseadmed, vorguiksused ja sisend-/valjundliidesed, mis tagavad taristu
andmettotluse  jaoks. Tarkvarakomponendid hdlmavad arvutikoodi, juhiseid,
programme, operatsioonisusteeme ja rakendusi, mis tegelevad sellega, kuidas riistvara
andmeid too6tleb ja tlesandeid taidab.

Koik tehisintellektististeemid on masinpdhised, sest nende toimimiseks, naiteks mudelite
treenimiseks, andmete tootlemiseks, prognoosmodelleerimiseks ja suuremahuliseks
automatiseeritud  otsuste  tegemiseks, on vaja masinaid.  Taiustatud
tehisintellektististeemide kogu elutsukkel tugineb masinatele, mis vdivad sisaldada
mitmeid riist- voi tarkvarakomponente. SOna ,,masinpdhine® tehisintellektislisteemi
maéaratluses rohutab asjaolu, et tehisintellektististeemid peavad olema arvutuspdhised ja
pdhinema masinate tool.

4 Tehisintellektisiisteemi etappidest tlevaate saamiseks vt OECD (2024), Explanatory memorandum on the
updated OECD definition of an Al system, OECD Artificial Intelligence Papers, nr 8, OECD Publishing, Pariis,
https://doi.org/10.1787/623da898-en, Ik 7.
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Maiste ,,masinpdhine hdlmab mitmesuguseid arvutussiisteeme. Néiteks praegu kdige
kaugemale arenenud kujunemisjargus kvantarvutussusteemid, mis erinevad oluliselt
traditsioonilistest arvutussusteemidest, on vaatamata oma unikaalsetele t66pohimdtetele
ja kvantmehaaniliste nahtuste kasutamisele siiski masinp&hised stisteemid. Sama kehtib
ka bioloogiliste v3i orgaaniliste slsteemide puhul, tingimusel et nad pakuvad mingit
arvutusvoimsust.

Autonoomia

Madratluse teine element viitab sellele, et siisteem on ,,projekteeritud todtama erineval
autonoomsuse tasemel®. Tehisintellektiméddruse pdhjenduses 12 selgitatakse, et fraas
,erineval autonoomsuse tasemel* tdhendab, et tehisintellektisiisteemid on projekteeritud
t06tama nii, et neil on ,,teatav inimesest soltumatu tegevusvabadus ja suutlikkus toimida
ilma inimsekkumiseta“.

Autonoomia  ja  jarelduste  tegemise  kontseptsioon  kdivad  késikaes:
tehisintellektististeemi jareldamisvdime (st selle véime genereerida valjundeid, naiteks
prognoose, sisu, soovitusi vai otsuseid, mis vdivad mojutada fudsilist vai virtuaalset
keskkonda) on selle autonoomia saavutamisel vaga oluline.

Autonoomia kontseptsiooni keskmes on inimese osalemine ja inimsekkumine ning seega
inimese ja masina suhtlus. Inimese ja masina suhtluse ks &rmus on ststeemid, mis on
mdeldud taitma kdiki Ulesandeid kasitsi juhitavate funktsioonide abil. Teine &armus on
stisteemid, mis on vBimelised t66tama ilma inimese osaluseta vGi sekkumiseta, st téiesti
autonoomselt.

Tehisintellektm&aruse pohjenduse 12 viide teatavale tegevusvabadusele valistab
stisteemid, mis on kavandatud t66tama tiksnes nii, et inimene kasitseb seda ja sekkub
sellesse téies ulatuses. Inimese osalus ja sekkumine vdib olla kas otsene, nt kasitsi
juhtimise kaudu, voi kaudne, nt automatiseeritud ststeemipohise juhtimise kaudu, mis
vOimaldab inimestel delegeerida voi kontrollida stisteemi toiminguid.

Naéiteks susteem, mis nduab véljundi genereerimiseks késitsi antud sisendit, on slisteem,
millel on ,teatav tegevusvabadus®, sest siisteem on loodud nii, et see suudab luua
valjundit, ilma et inimene juhiks seda valjundit ké&sitsi voi méaraks selle selgesonaliselt
ja tdpselt kindlaks. , Teatava tegevusvabadusega®“ on ka ekspertsiisteem, mis jargib
inimeste delegeeritud protsessiautomaatikat ning mis suudab inimese antud sisendi
pohjal luua ise valjundi, nditeks anda soovitusi.

Tehisintellektim&aruse artikli 3 punktis 1 esitatud tehisintellektististeemi méaéaratluse
viide masinpdhisele siisteemile, ,,mis on projekteeritud t00tama erineval autonoomsuse
tasemel®, rOhutab siisteemi vOimet suhelda oma viliskeskkonnaga, mitte siisteemi
arendamise konkreetset meetodit, nditeks masindpet voi mudeliarhitektuuri.
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SeetBttu on autonoomsuse tase vajalik tingimus, mida arvesse votta, kui otsustatakse, kas
stisteem vastab tehisintellektisusteemi maaratlusele. Kéik stisteemid, mis on kavandatud
to6tama maistliku tegevusvabadusega, tdidavad tehisintellektististeemi maaratluses
esitatud autonoomsuse tingimust.

Susteemid, mis on v@imelised to6tama piiratud inimsekkumisega vo6i ilma selleta
konkreetsetes kasutuskontekstides, nditeks tehisintellektimadruse 1 ja Il lisas
madratletud suure riskiga valdkondades, vdivad teatud tingimustel tuua kaasa
taiendavaid potentsiaalseid riske ja inimjarelevalvega seotud kaalutlusi. Autonoomsuse
tase on pakkuja jaoks oluline kaalutlus, kui ta kavandab nditeks susteemi inimjarelevalvet
vOi riskimaandamismeetmeid stisteemi kavandatud eesmargi kontekstis.

Kohanemisvdime

Tehisintellektim&aruse artikli 3 punktis 1 esitatud madratluse kolmas element on see, et
sisteem ,,vO0ib pérast juurutamist olla kohanemisvdimeline®. Autonoomia ja
kohanemisvbime on kaks erinevat, kuid omavahel tihedalt seotud mdistet. Neid
késitletakse sageli koos, kuid nad esindavad tehisintellektiststeemi funktsionaalsuse
erinevaid  kulgi.  Tehisintellektimééaruse  pOhjenduses 12 selgitatakse, et
,Kohanemisvdime* viitab isedppimisvoimele, mis voimaldab siisteemil kasutamise ajal
muutuda. Kohandatud slisteemi uus kaitumine vdib anda sama sisendi puhul eelmisest
stisteemist erinevaid tulemusi.

Selle méaaratluse elemendi kohta kasutatud sona ,,voib* tdhendab, et selleks, et siisteem
kujutaks endast tehisintellektisisteemi, vdib ta parast juurutamist olla kohanemis- voi
iseGppimisvdimeline, kuid ta ei pea tingimata selline olema. Sellest tulenevalt on
stisteemi vBime automaatselt dppida, avastada uusi mustreid v@i teha kindlaks andmete
seoseid, mis ulatuvad kaugemale sellest, mille alusel seda algselt treeniti, ainult vimalik
ja seega mitte otsustav tingimus, mis madarab, kas stisteem vastab tehisintellektisiisteemi
madratlusele.

Tehisintellektististeemi eesmargid

Madratluse neljas element on tehisintellektisisteemi eesmérgid. Tehisintellektisiisteemid
projekteeritakse nii, et nad toimiksid Uihe v6i mitme eesmargi nimel. Susteemi eesmérgid
voivad olla otsesed vOi kaudsed. Otsesed eesmargid viitavad selgelt sdnastatud
eesmarkidele, mille arendaja on otse slisteemi koodi kirjutanud. Naiteks voivad need olla
méaératletud moéne kulufunktsiooni optimeerimise, tdendosuse voi kumulatiivse tasu
kujul. Kaudsed eesmargid viitavad eesmarkidele, mis ei ole selgesdnaliselt vélja
toodud, kuid mida vOib tuletada slsteemi kaitumisest voi selle aluseks olevatest
eeldustest. Need eesmdrgid vOivad tuleneda  treenimisandmetest  vOi
tehisintellektististeemi ja selle keskkonna interaktsioonist.
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Tehisintellektimaaruse pOhjenduses 12  selgitatakse, et ,,[t]ehisintellektisiisteemi
eesmargid voivad teatud kontekstis erineda tehisintellektisiisteemi kasutusotstarbest*.
Tehisintellektisusteemi eesméargid on susteemisisesed ning viitavad téidetavate
ulesannete eesmarkidele ja nende tulemustele. Néiteks ettevdtte tehisintellektipdhise
virtuaalassistendi slisteemi eesmérk vaib olla vastata kasutaja kiisimustele dokumentide
kogumi kohta suure tépsuse ja véikese veamééraga. Seevastu sihtotstarve on suunatud
vélisele keskkonnale ja hdlmab susteemi kavandatud juurutamise konteksti ja k&itamise
viisi. Tehisintellektim&aruse artikli 3 punkti 12 kohaselt viitab tehisintellektististeemi
sihtotstarve kasutusele, mille jaoks pakkuja on tehisintellektisiisteemi ette nainud.
Naiteks ettevotte tehisintellektipdhise virtuaalassistendi susteemi puhul voib selle
eesmark olla aidata ettevOtte teatud osakonnal téita teatud tlesandeid. Selleks voib olla
vaja, et virtuaalassistendi kasutatavad dokumendid vastaksid teatavatele nduetele (nt
pikkus, vorming) ja et kasutaja kiisimused piirduksid valdkonnaga, milles siisteem on
mdeldud tegutsema. Seda sihtotstarvet ei taideta mitte ainult susteemi sisemise toimimise
kaudu, et saavutada selle eesmargid, vaid ka muude tegurite kaudu, nagu sisteemi
integreerimine laiemasse klienditeeninduse té6voogu, susteemi kasutatavad andmed voi
kasutusjuhendid.

Selle jareldamine, kuidas tehisintellekti meetodite abil valjundeid genereerida

Tehisintellekti stisteemi maaratluse viies element on see, et susteem peab suutma saadud
sisendist jareldada, kuidas sellest valjundeid genereerida. Tehisintellektimaaruse
pbhjenduses 12 on selgitatud, et ,,[t]ehisintellektisiisteemide pdhiomadus on nende
voime teha jareldusi“. Nagu selles pohjenduses tdpsemalt selgitatakse, tuleks
tehisintellektisiisteeme eristada ,,lihtsamatest traditsioonilistest tarkvarasiisteemidest voi
programmeerimisviisidest™ ega tuleks hdlmata ,siisteeme, mis kasutavad toimingute
automaatseks sooritamiseks iiksnes fiiiisiliste isikute madratletud reegleid”. See voime
jareldada on seega peamine ja ~mOoOdapdasmatu tingimus, mis eristab
tehisintellektististeeme muud thdpi sisteemidest.

Pdhjenduses 12 selgitatakse ka, et ,,[s]ee jarelduste tegemise vdime viitab protsessile,
mis toodab selliseid valjundeid nagu prognoosid, sisu, soovitused vi otsused, mis vdivad
mojutada flusilist ja virtuaalset keskkonda, ning tehisintellektisisteemide vdimele
tuletada sisenditest vO1 andmetest mudeleid vOi algoritme voi modlemaid®. Selline
arusaam ,,jareldamisest” ei ole vastuolus standardiga ISO/IEC 22989, milles see mdiste
on defineeritud kui arutluskéik, millega tuletatakse jareldusi teadaolevatest eeldustest.
Lisaks sisaldab see standard mérkust konkreetselt tehisintellekti kohta, milles on
tdpsustatud, et tehisintellekti puhul on eeldus kas fakt, reegel, mudel, tunnus vdi
toorandmed ®.

Protsess, ,,mis toodab selliseid viljundeid nagu prognoosid, sisu, soovitused vdi otsused,
mis vdivad mojutada fiilisilist ja virtuaalset keskkonda®, viitab tehisintellektisusteemi
vOimele genereerida sisendi po6hjal valjundeid, eelkbige kasutamise etapis.
,, T ehisintellektisiisteemide vOime tuletada sisenditest vOi andmetest mudeleid voi

5 ISO/IEC 22989:2022, Information technology — Atrtificial intelligence — Aurtificial intelligence concepts and
terminology.
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algoritme voi molemaid* viitab eelkdige siisteemi loomise etapile ning rohutab stisteemi
loomisel kasutatavate meetodite asjakohasust.

Tehisintellektimaaruse artikli 3 punktis 1 kasutatud ja péhjenduses 12 tapsustatud fraasil
,jareldab, kuidas* on laiem tdhendus, mis ei piirdu ainult jareldamise kitsa méératlusega,
mille jargi on see susteemi vBime tuletada valjundeid antud sisenditest ja seega nende
pohjal tulemusi jareldada. Sellest tulenevalt tuleks tehisintellektimaaruse artikli 3
punktis 1 kasutatud sonastust ,,jareldab, kuidas genereerida valjundeid moista nii, et see
viitab loomise etapile, mille k&igus stisteem tuletab valjundeid jérelduste tegemist
vOimaldavate tehisintellekti meetodite abil.

5.1. Jarelduste tegemist vdimaldavad tehisintellekti meetodid
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Konkreetselt tehisintellektisiisteemi loomise etapile keskendudes selgitatakse
tehisintellektimédaruse pohjenduses 12  tdpsemalt, et ,[m]eetodid, mis aitavad
tehisintellektististeemi loomisel saavutada selle jarelduste tegemise vdime, hdlmavad
masindppemeetodeid, mis Opivad andmete pdhjal, kuidas saavutada teatavaid eesmarke,
ning loogika- ja teadmistepdhiseid l&henemisviise, mis teevad jareldusi kodeeritud
teadmiste voi lahendatava tlilesande siimboolse esituse pohjal“. Tehisintellekti meetodite
all tulekski mdista selliseid meetodeid.

Selles selgituses on selgelt toonitatud, et mdistet ,jarelduste tegemise voime* tuleks
mdista laiemalt, hdImates tehisintellektisiisteemi loomise etappi. Tehisintellektimaaruse
pdhjenduses 12 antakse seejarel taiendavaid juhiseid meetodite kohta, mis véimaldavad
tehisintellektististeemil teha jareldusi véljundite genereerimise kohta. Seetdttu hélmavad
meetodid, mida vOidakse kasutada jarelduste tegemise vOime saavutamiseks,
,masindppemeetodeid, mis Opivad andmete pdhjal, kuidas saavutada teatavaid eesmirke,
ning loogika- ja teadmistepdhiseid ldhenemisviise, mis teevad jareldusi kodeeritud
teadmiste voi lahendatava tilesande stimboolse esituse pohjal®.

Esimene tehisintellekti meetodite kategooria, millele tehisintellektimaaruse
pdhjenduses 12 viidatakse, on ,,masindppemeetodid, mis dpivad andmete pdhjal, kuidas
saavutada teatavaid eesmérke®. Sellesse kategooriasse kuulub suur hulk erinevaid
ldhenemisviise, mis vBimaldavad stisteemil dppida, néiteks juhendatud 6pe, juhendamata
Ope, enesejarelevalve all toimuv Gpe ja stiimuldpe.

Juhendatud Oppe puhul O6pib tehisintellektisisteem kommentaaride (mdargendatud
andmete) pdhjal, mille abil sobitatakse sisendandmed dige valjundiga. Susteem kasutab
neid kommentaare, et 6ppida sisendite ja véaljundite pohjal vastendamist, ja laiendab seda
siis uutele, seni ndgemata andmetele. Juhendatud Gppe stisteem on néiteks tehisintellektil
pdhinev elektroonilise rampsposti tuvastamise siisteem. Slsteemi loomise etapis
treenitakse ststeemi andmekogumiga, mis sisaldab e-kirju, mille kohta inimesed on
maérkinud, et see on rampspost vdi ei ole rampspost, et margistatud e-kirjade omaduste
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pdhjal mustreid Oppida. Pérast treenimist ja kasutamise kaigus suudab sisteem
analliisida uusi e-kirju ja liigitada need rampspostiks voi mitte rampspostiks, tuginedes
mérgendatud andmetest 6pitud mustritele.

Juhendatud Gppel pohinevate tehisintellektisisteemid kuuluvad veel néiteks piltide
klassifitseerimise susteemid, mida on treenitud piltide andmekogumi pdhjal, kus iga pilt
mérgendatakse  siltidega (nt  objektid, nagu autod), meditsiiniseadmete
diagnostikasusteemid, mida on treenitud inimekspertide margendatud meditsiiniliste
ulesvotete pohjal, ja pettuste tuvastamise sisteemid, mida on treenitud margendatud
tehinguandmete pohjal.

Juhendamata dppe puhul 6pib tehisintellektisisteem margendamata andmete pdhjal.
Mudeli treenimiseks kasutatakse andmeid, millel ei ole etteantud margendeid ega
valjundeid. Siisteemi Opetatakse leidma andmetest mustreid, struktuure vdi seoseid,
kasutades selliseid meetodeid nagu klasterdamine, md6tmete vahendamine,
assotsiatsioonireeglite dppimine, anomaaliate tuvastamine vOi generatiivsed mudelid,
ilma et suisteemile antaks selgeid juhiseid selle kohta, mis tulemus peaks olema. Uks
nédide juhendamata dppest on tehisintellektisiisteemid, mida ravimitootjad kasutavad
ravimiarenduse jaoks. Tehisintellektislisteemid kasutavad juhendamata &pet (nt
klasterdamine vOi anomaaliate tuvastamine), et rihmitada keemilisi Uhendeid ja
prognoosida haiguste jaoks vdimalikke uusi ravimeetodeid, vottes aluseks nende
Uhendite sarnasuse olemasolevate ravimitega.

Enesejarelevalve all toimuv &pe on juhendamata Oppe alaliik, mille puhul
tehisintellektististeem 0Opib juhendatud viisil méargendamata andmetest, kasutades
andmeid oma méargendite v3i eesmarkide loomiseks. Enesejarelevalve all toimuval 6ppel
pbhinevad tehisintellektisisteemid kasutavad erinevaid meetodeid, naiteks
autokoodereid, vastandgeneratiivseid vorke ja kontrastiivset dpet. Pildituvastussiisteem,
mis Opib objekte dra tundma, prognoosides pildil puuduvaid piksleid, on ndide
enesejarelevalve all toimuval dppel pdhinevast tehisintellektisiisteemist. Teiste ndidete
hulka kuuluvad keelemudelid, mis Opivad prognoosima lause jargmist sdnet, vOi
kdnetuvastussiisteemid, mis Opivad dra tundma réagitud sdnu, ennustades helisignaali
jargmist akustilist tunnust.

Stiimuldppel pdhinevad tehisintellektististeemid Opivad oma kogemustest kogutud
andmete pdhjal n-6 tasu funktsiooni abil. Erinevalt tehisintellektisiisteemidest, mis
Opivad margendatud andmete pdhjal (juhendatud Gpe) voi mis Gpivad mustrite phjal
(Juhendamata 6pe), Opivad stiimuldppel pShinevad tehisintellektisiisteemid kogemuste
pohjal. Ststeemile ei anta selgesdnalisi margendeid, vaid see dpib katse ja eksituse teel,
taiustades oma strateegiat keskkonnast saadud tagasiside pdhjal. Tehisintellektil p6hinev
robotkdasi, mis suudab téita selliseid Ulesandeid nagu esemete haaramine, on ndide
stiimuldppel pdhinevast tehisintellektislisteemist. Stiimuldpet saab kasutada ka naiteks
otsingumootorite personaliseeritud sisusoovituste ja autonoomsete s6idukite joudluse
optimeerimiseks.



(38)

(39)

Suvadpe on masindppe alaliik, mis kasutab esituse dppeks Kkihilisi arhitektuure
(neurovorke). Stivadppel pbhinevad tehisintellektististeemid suudavad dppida tunnuseid
automaatselt toorandmetest, korvaldades vajaduse tunnuste késitsi arendamise jarele.
Kihtide ja parameetrite arvu t6ttu on suvadppel pdhinevate tehisintellektististeemide
treenimiseks tavaliselt vaja suuri andmehulki, kuid need slisteemid suudavad dppida
mustreid dra tundma ja teha prognoose suure tapsusega, kui neile antakse piisavalt
andmeid. Stivadppel pdhinevaid tehisintellektisusteeme kasutatakse laialdaselt ja paljud
hiljutised tehisintellektialased I&abimurded pdhinevad just sellel tehnoloogial.

Lisaks eespool késitletud erinevatele masindppe l&henemisviisidele viidatakse
tehisintellektiméaruse pdhjenduses 12 veel teisele meetodite kategooriale, nimelt
loogika- ja teadmistepdhistele 1ahenemisviisidele, ,,mis teevad jareldusi kodeeritud
teadmiste voi lahendatava iilesande siimboolse esituse pdohjal“. Andmetest Oppimise
asemel Opivad need tehisintellektisusteemid teadmistest, sealhulgas inimekspertide
kodeeritud reeglitest, faktidest ja seostest. Inimekspertide kodeeritud teadmistele
tuginedes vodivad need siisteemid ,,arutleda® deduktiivsete voi induktiivsete mootorite
abil voi kasutades selliseid operatsioone nagu sorteerimine, otsimine, Uhitamine ja
aheldamine. Sellised siisteemid kasutavad jarelduste tegemiseks loogilist jareldamist,
rakendades uute olukordade jaoks formaalloogikat, etteantud reegleid v6i ontoloogiaid.
Loogika- ja teadmistepOhiste lahenemisviiside hulka kuuluvad néiteks teadmiste
esitamine, induktiivne (loogiline) programmeerimine, teadmusbaasid, jareldavad voi
tuletavad mootorid, (sumbolipdhine) arutlus, ekspertsiisteemid ning otsingu- ja
optimeerimismeetodid. Naiteks klassikalised keeletootlusmudelid, mis pdhinevad
grammatilistel teadmistel ja loogilisel semantikal, tuginevad keele struktuurile,
tuvastades lause suntaktilised ja grammatilised komponendid, et maérata konkreetse
teksti tdhendus. Teine silmapaistev ndide loogika- ja teadmistepdhistel lahenemisviisidel
pdhinevatest tehisintellektististeemidest on meditsiinilise diagnoosimise jaoks méeldud
varase pdlvkonna ekspertsusteemid, mille vélja tootamiseks on kodeeritud mitmesuguste
meditsiiniekspertide teadmised ja mille eesméark on teha jareldusi konkreetse patsiendi
simptomite kogumi pdhjal.

5.2. Susteemid, mis ei kuulu tehisintellektisiisteemi maaratluse kohaldamisalasse

(40)

(41)

Pdhjenduses 12  selgitatakse ka, et tehisintellektislisteemi maéaratluses tuleks
tehisintellektisiisteeme eristada ,,lihtsamatest traditsioonilistest tarkvarasisteemidest voi
programmeerimisviisidest ega peaks hélmama susteeme, mis kasutavad toimingute
automaatseks sooritamiseks iiksnes fiitisiliste isikute méératletud reegleid®.

Mdned susteemid suudavad teha kitsalt jareldusi, kuid vBivad sellest hoolimata jaada
tehisintellektististeemi maaratluse kohaldamisalast vélja, kuna nende v6ime analiilisida
mustreid ja kohandada oma valjundit iseseisvalt on piiratud. Sellised siisteemid vdivad
hdlmata jargnevat.

Susteemid matemaatilise optimeerimise taiustamiseks
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(43)

(44)

(45)

Slsteemid, mida kasutatakse matemaatilise optimeerimise téiustamiseks Vvoi
traditsiooniliste, valjakujunenud optimeerimismeetodite, néiteks lineaarse voi logistilise
regressiooni meetodite kiirendamiseks ja lahendamiseks, ei kuulu tehisintellektistiisteemi
maéaratluse alla. Selle pdhjuseks on see, et kuigi need mudelid on véimelised jareldusi
tegema, ei lahe nad kaugemale pelgast andmete to6tlemisest. Mark sellest, et stisteem ei
lahe kaugemale pelgast andmete tootlemisest, vBib olla see, et seda on kasutatud
konsolideeritud viisil juba aastaid®. See hdlmab niiteks masindppel p6hinevaid
mudeleid, mis l&hendavad funktsioone voi parameetreid optimeerimisprobleemides,
séilitades samas joudluse. Nende susteemide eesmérk on parandada arvutusprobleemide
lahendamisel kasutatavate optimeerimisalgoritmide tShusust. Naiteks aitavad nad
kiirendada optimeerimisiilesandeid, pakkudes Opitud l&hendusi, heuristikat vOi
otsingustrateegiaid.

Néiteks voivad fuisikapohised stisteemid kasutada masindppe meetodeid, et parandada
arvutusvéimsust, kiirendades traditsioonilisi futsikap6hiseid simulatsioone voi hinnates
parameetreid, mis seejarel sisestatakse valjakujunenud fudsikamudelitesse. Need
ststeemid jaaksid tehisintellektististeemi méaératluse kohaldamisalast vélja. Naiteks
lahendavad masindppe mudelid keerulisi atmosfaariprotsesse, nagu pilvede
mikrofudsikat vo6i turbulentsi, vdimaldades kiiremaid ja arvutuslikult tdhusamaid
prognoose.

Teine ndide slsteemist, mis jaab selle maaratluse kohaldamisalast vélja, on satelliitside
ststeem, mille eesmark on optimeerida ribalaiuse jaotamist ja ressursside haldamist.
Satelliitside puhul ei pruugi traditsioonilised optimeerimismeetodid vorguliikluse
reaalajas muutuva ndudlusega toime tulla, eriti kui votta arvesse eri piirkondade
kasutajate ndudluse erinevaid tasemeid. MasinGppe mudeleid saab kasutada nditeks
vorguliikluse prognoosimiseks ja ressursside, naiteks v@imsuse ja ribalaiuse
satelliiditranspondritele jaotamise optimeerimiseks, mis on sarnase tulemuslikkusega kui
valdkonnas juba kasutatavad meetodid.

Kuigi need susteemid voivad sisaldada automaatset iseregulatsiooni, on selline
reguleerimine suunatud pigem stisteemide toimimise optimeerimisele, parandades nende
arvutusvoimsust, mitte nende otsustusmudelite arukal viisil kohandamisele. Sellistel
tingimustel vOib need tehisintellektislisteemi méaratluse kohaldamisalast vélja jatta.

Vaid andmete tootlemine

(46)

Vaid andmete tootlemise susteem viitab ststeemile, mis jargib eelnevalt maaratletud
selgesdnalisi juhiseid vdi operatsioone. Need siisteemid on vélja todtatud ja juurutatud
selleks, et tdita Glesandeid kasitsi sisestatud andmete v0i reeglite alusel, ilma et stisteemi
elutsiikli mis tahes etapis toimuks mingit ,,0ppimist, arutlust vdoi modelleerimist. Nad
tootavad fikseeritud, inimese programmeeritud reeglite alusel, ilma et kasutaksid
véljundite genereerimiseks tehisintellekti meetodeid, néiteks masindpet VoI
loogikapdhist jareldamist. Selliste vaid andmete t66tlemise siisteemide hulka kuuluvad
naiteks andmebaaside haldamise susteemid, mida kasutatakse andmete sorteerimiseks

61gal juhul kohaldatakse juba enne 2. augustit 2026 turule viidud vdi kasutusele vdetud siisteemide suhtes
tehisintellektimaaruse artikli 111 I15ikes 2 satestatud varasemalt kehtinud ndude klauslit.
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voi filtreerimiseks konkreetsete kriteeriumide alusel (nt ,,leia koik kliendid, kes ostsid
viimase kuu jooksul konkreetset toodet®), tavalised tabeliprogrammid, mis ei sisalda
tehisintellektil pdhinevaid funktsioone, ja tarkvara, mis arvutab uuringu pd&hjal
populatsiooni keskmise nditaja, mida hiljem kasutatakse tldises kontekstis.

Ka susteemid, mis on mdeldud tksnes kirjeldavaks analiiisiks, hiipoteeside testimiseks
ja visualiseerimiseks, jadvad tehisintellektististeemi méaratluse kohaldamisalast vélja.
Néiteks mulugiaruannete visualiseerimise tarkvaras saab statistilisi meetodeid kasutada
muugi koondpaneeli loomiseks, mis néitab kogumuuki, keskmist maki piirkonna kohta
ja midgitrende aja jooksul. Statistiliste meetodite abil saab need andmed kokku vdtta ja
neid graafikute ja diagrammide kujul visualiseerida. Slisteem ei anna aga soovitusi,
kuidas parandada mudki v6i milliseid tooteid reklaamida. Teine ndide on
tarkvaraslisteem, mis rakendab arvamusuuringute voi uuringute andmete suhtes
statistilisi meetodeid, et mé&é&rata kindlaks nende kehtivus, usaldusvaarsus, korrelatsioon
ja statistiline olulisus. Sellistes silisteemides ei toimu ,,0ppimist, arutlust voi
modelleerimist®, vaid nad lihtsalt esitavad andmeid informatiivsel viisil.

Klassikalisel heuristikal péhinevad stisteemid

(48)

Klassikaline heuristika on probleemide lahendamise viis, mis tugineb kogemustel
pdhinevatele meetoditele, et leida tdhusalt ligikaudseid lahendusi. Heuristilisi meetodeid
kasutatakse tavaliselt programmeerimisolukordades, kus tapse lahenduse leidmine ei ole
aja- vOi ressursipiirangute téttu praktiline. Klassikaline heuristika hdlmab tavaliselt
pigem reeglipBhiseid lahenemisviise, kujutuvastust voi katse-eksituse strateegiaid Kui
andmep0hist dppimist. Erinevalt nuldisaegsetest masindppesusteemidest, mis
kohandavad oma mudeleid sisendi ja valjundi vaheliste suhete alusel, rakendavad
klassikalised heuristilised sisteemid lahenduste leidmiseks etteantud reegleid voi
algoritme. Naiteks maleprogramm, mis kasutab minimax algoritmi koos heuristiliste
hindamisfunktsioonidega, saab hinnata mangulaua positsioone, ilma et see nduaks
eelnevat andmetest Oppimist. Kuigi heuristilised meetodid on paljudes rakendustes
tdhusad, vOib neil vorreldes kogemustest Gppivate tehisintellektisusteemidega jaada
vajaka kohanemis- ja Gldistusvdimest.

Lihtsad prognoosisisteemid

(49)

(50)

Kdik masinpdhised stisteemid, mille tulemusi on voimalik saavutada elementaarsete
statistiliste Gppimisreeglite abil, , jadvad sooritusvdime tottu tehisintellektistuisteemi
madratluse kohaldamisalast vélja, kuigi tehniliselt vdib neid liigitada masindppe
meetoditel pdhinevateks slisteemideks.

Néiteks finantsprognoosimisel  (elementaarne vordlusanaluts) voib  selliseid
masinpdhiseid slisteeme kasutada tulevaste aktsiahindade prognoosimiseks, kasutades
keskmise vaartuse strateegiaga hindajaid, et panna paika baasprognoos (nt prognoosida
alati ajaloolist keskmist hinda). Sellised elementaarsed vordlusanaliiisi meetodid aitavad
hinnata, kas arenenumad masindppe mudelid voiksid lisavdartust anda. Veel ks ndide
on eelmise nddala keskmise temperatuuri kasutamine homse temperatuuri
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(52)

(53)

(54)

(55)

prognoosimiseks. Selline baasstisteem hindab tksnes keskmisi vaartusi, kuid ei saavuta
keerukamate aegridade prognoosimise sisteemide sooritustaset, mis nduaks
keerukamaid mudeleid.

Selliste siisteemide hulka, mis aitavad luua lahte- vGi vordlusnditaja, naiteks
prognoosides keskmist nditajat, kuuluvad ka staatilised hindamissiisteemid, nditeks
klienditoe reageerimisaja slisteem, mis pdhineb staatilisel hindamisel, et ennustada
varasemate andmete pdhjal keskmist lahenduse leidmise aega, ja triviaalprognoosid,
néiteks poe ndudluse prognoosimine, et ennustada, kui palju tooteid kauplus iga paev
muub.

Valjundid, mis vdivad mdjutada fudsilist voi virtuaalset keskkonda

Tehisintellektimaaruse artikli 3 punktis 1 esitatud tehisintellektislisteemi maaratluse
kuues element on see, et siisteem jdreldab, ,kuidas genereerida véljundeid, niiteks
prognoose, sisu, soovitusi voi otsuseid, mis vbivad mdjutada fulsilist voi virtuaalset
keskkonda“. Susteemi v@ime genereerida valjundeid, nditeks prognoose, sisu ja
soovitusi, mis pdhinevad saadud sisenditel ning kasutades masindpet, loogikat ja
teadmistepOhiseid lahenemisviise, on tehisintellektisiisteemide tegevuse pohialus ja
eristab neid slisteeme muud liiki tarkvarast. Vdime genereerida véljundeid ning see,
millist liiki véljundit slsteem suudab genereerida, on tehisintellektististeemi
funktsioonide ja mdju mdistmisel keskse tahtsusega.

Tehisintellektisiisteemide valjundid kuuluvad tehisintellektimadruse artikli 3 punktis 1
loetletud nelja tldkategooriasse: prognoosid, sisu, soovitused ja otsused. Iga kategooria
on inimeste kaasatuse taseme poolest erinev.

Prognoosid on (iks kdige tavalisemaid valjundeid, mida tehisintellektististeem toodab ja
mis nduavad kbige véhem inimese kaasamist. Prognoos on hinnang tundmatu vaartuse
kohta (véljund), mis saadakse susteemile teadaolevate vaartuste (sisend) pdhjal.
Tarkvarasusteeme on aastakiimneid prognooside koostamiseks kasutatud. Masindpet
kasutavad tehisintellektististeemid on vdimelised genereerima prognoose, mis tuvastavad
andmetes keerulisi mustreid ja teevad tapseid prognoose védga dunaamilistes ja
keerulistes keskkondades.

Naiteks on isejuhtivates autodes kasutatavad tehisintellektististeemid loodud selleks, et
teha reaalajas prognoose darmiselt keerulises ja diinaamilises keskkonnas, kus on mitut
liiki agente ja interaktsioone ning praktiliselt Idpmatu arv voimalikke olukordi, ning teha
otsuseid selle jargi oma kaitumise kohandamiseks. Muud ilma tehisintellektita suisteemid,
mis pOhinevad tavaliselt varasematel andmetel, teaduslikel andmetel véi etteantud
reeglitel, nagu teatavad ilma tehisintellektita meditsiiniseadmete ekspertsiisteemid, ei ole
vOimelised sellise keerukusega toime tulema. Samamoodi on energiatarbimise
tehisintellektististeemid mdeldud energiatarbimise hindamiseks, analtilisides arukate
arvestite andmeid, ilmaprognoose ja tarbijate k&itumismustreid. Tehisintellektististeem
on loodud leidma masindppe meetodite abil nende muutujate vahelisi keerulisi
korrelatsioone, et teha tdpsemaid energiatarbimise prognoose.
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(57)

(58)

(59)

(60)

Sisu viitab uuele materjalile, mida tehisintellektistusteem genereerib. See v6ib sisaldada
teksti, pilte, videoid, muusikat ja muid valjundi vorme. Uha rohkem on olemas
tehisintellektisiisteeme, mis kasutavad sisu genereerimiseks masinGppe mudeleid
(nditeks generatiivse eeltreenitud transformeri (GPT) tehnoloogial pdhinevaid
mudeleid). Kuigi sisu kui valjundi kategooriat v6ib tehnilisest vaatenurgast mdista
prognooside vOi otsuste jadana, on see tehisintellektimééruse pdhjenduses 12 eraldi
véaljundi  kategooriana  valja  toodud, kuna see on  generatiivsetes
tehisintellektisusteemides niivord laialt levinud.

Soovitused viitavad ettepanekutele konkreetsete tegevuste, toodete voi teenuste kohta,
mida kasutajatele nende eelistuste, kditumise vdi muude sisendandmete pdhjal antakse.
Sarnaselt prognoosidega VvOib  soovituste genereerimiseks projekteerida nii
tehisintellektipdhiseid kui ka muid ststeeme. Tehisintellektipdhised soovitusststeemid
suudavad nditeks kasutada ulatuslikke andmeid, kohaneda kasutaja k&itumisega
reaalajas, anda véga isikupdrastatud soovitusi ja tdhusalt skaleeruda, kui andmekogum
kasvab. llma tehisintellektita siisteemidel, mis tuginevad staatilistele, reeglipohistele
mehhanismidele ja piiratud andmetele, on selliseid funktsioone véga harva. Muudel
juhtudel viitavad soovitused potentsiaalsetele otsustele, néiteks varbamissiisteemis antud
soovitus todle vBetava kandidaadi kohta, mida hindavad inimesed. Kui neid soovitusi
kohaldatakse automaatselt, muutuvad need otsusteks.

Otsused viitavad slsteemi tehtud jareldustele v&i valikutele. Otsust tegev
tehisintellektististeem automatiseerib protsessid, milles on tavapéraselt kasutatud
inimese tehtud otsuseid. Selline slsteem eeldab taielikult automatiseeritud protsessi,
mille puhul ststeemi Umbritsevas keskkonnas saadakse teatav tulemus ilma inimese
sekkumiseta.

Kokkuvottes erinevad tehisintellektisusteemid, sealhulgas masindppel pdhinevad ja
loogika- vOi teadmistepOhised siisteemid, ilma tehisintellektita sisteemidest selle
poolest, et nad suudavad selliste valjundite nagu prognooside, sisu, soovituste ja otsuste
genereerimisel tulla toime andmetes esinevate keeruliste seoste ja mustritega.
Tehisintellektiststeemid suudavad uldiselt genereerida niansirikkamaid tulemusi kui
muud susteemid, nditeks kasutades treenimise kéigus Opitud mustreid voi kasutades
otsuste tegemiseks ekspertide madratletud reegleid, ning pakuvad struktureeritud
keskkondades keerukamat arutlust.

Vastasmoju keskkonnaga

Tehisintellektisisteemi méératluse seitsmes element on see, et sisteemi véljundid
»voivad méjutada fiiiisilist voi virtuaalset keskkonda“. Selle all tuleks mdista asjaolu,
et tehisintellektisiisteemid ei ole passiivsed, vaid mojutavad aktiivselt keskkonda, kus
neid kasutatakse. Viide fuusilisele vOi virtuaalsele keskkonnale tdhendab seda, et
tehisintellektististeem vaib avaldada moju nii kdegakatsutavatele fudsilistele objektidele
(nt robotkédsi) kui ka virtuaalsetele keskkondadele, sealhulgas digiruumile,
andmevoogudele ja tarkvara 6koststeemidele.
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Kokkuvotlikud markused

Tehisintellektiststeemi méaratlus hdlmab paljusid erinevaid slisteeme. Selle maaramine,
kas tarkvarasusteem on tehisintellektististeem, peaks p6hinema konkreetse slsteemi
arhitektuuril ja funktsioonidel ning seda tehes tuleks votta arvesse tehisintellektimaaruse
artikli 3 punktis 1 satestatud méaaratluse seitset elementi.

Tehisintellektisusteemi madratluse alla kuuluvaid vdi sellest valja jadvaid susteeme ei ole
vOimalik automaatselt tuvastada ega nende kohta ammendavaid loetelusid koostada.

Tehisintellektimaaruse kohaseid 6iguslikke kohustusi ja jarelevalvet kohaldatakse ainult
teatavate  tehisintellektisiisteemide  suhtes.  Tehisintellektim&iruse  riskipdhine
I&henemisviis tdhendab, et maaruse artiklis 5 sdtestatud keelde, artiklis 6 kasitletud suure
riskiga tehisintellektististeemide regulatiivset korda ning artiklis 50 teatavate eelnevalt
kindlaks maéaratud tehisintellektististeemide suhtes kehtestatud labipaistvusnéudeid
kohaldatakse ainult nende stisteemide suhtes, mis kujutavad endast pdhidiguste ja -
vabaduste jaoks kBige suuremat riski. Valdava enamiku stisteemide suhtes, isegi kui nad
loetakse tehisintellektimaaruse artikli 3 punkti 1 tdhenduses tehisintellektististeemideks,
ei kohaldata tehisintellektimaaruse alusel mingeid regulatiivseid ndudeid.

Tehisintellektim&arust kohaldatakse ka Uldotstarbeliste tehisintellektimudelite suhtes,
mida késitletakse maaruse V peatikis. Selle analiisimine, kuidas erinevad Uksteisest
tehisintellektististeemid ja Uldotstarbelised tehisintellektimudelid, jaab kéesolevate
suuniste kohaldamisalast vélja.
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